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基于近似熵和平方解调分析的滚动
轴承故障特征提取
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　　摘要：提出了一种基于近似熵和平方解调分析的故障特征提取新方法。这种方法的核心是
首先使用平方解调分析把调制的振动信号进行解调，然后计算并比较这些经平方解调后的信号
的近似熵，从而实现故障的特征提取。研究表明，用这种方法提取信号特征，可以容易地将正常
滚动轴承、内圈故障、外圈故障和滚子故障的信号区分。
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０　引言

滚动轴承是机械设备中最常用且最容易损坏的零件之一，一旦出现故障，将直接影响机械设备的正
常运转，因此对轴承的监测与诊断显得尤为重要。在滚动轴承故障诊断中，如何有效提取故障特征信息
是诊断的关键。１９９１年，Ｐｉｎｃｕｓ首次提出了近似熵的概念［１］，它是一种表征非线性时间序列复杂性和不
规则性的动力学参数，具有计算所需数据短、抗野点能力强、对确定性信号和随机信号都适用等特点。对
于滚动轴承振动信号，不同故障的振动信号的复杂性不同，因而其对应的近似熵值也不同。因此，近似熵
可以对滚动轴承故障特征进行提取。但大量文献［２－３］研究表明如果直接使用原始信号的近似熵进行特征
提取，无法对各故障模式实现有效区分。这是因为原始信号的近似熵所提供的信息有限，不能反映轴承
损伤情况的深层次信息，因而不足以对轴承的所有工况进行区分。同时这也是因为当滚动轴承出现故障
时，信号中包含的故障信息往往都是以调制形式出现的，若直接对调制信号进行分析，不利于故障的诊断
和识别［４－５］。尤其是当故障处于早期状态或因故障导致的冲击信号不明显时，更难以从调制信号中获得
有用的故障特征。平方解调分析［６］作为信号解调的一种方法，它可以把与故障有关的信号从高频调制信
号中解调出来，避免与其他低频干扰信号的混淆，从而有效提高诊断结果的准确性。
基于上文的描述，提出了一种基于近似熵和平方解调分析的故障特征提取新方法。该方法的步骤是

首先对调制的振动信号直接作平方处理，从而实现信号的解调，然后计算并比较这些经平方解调后的信
号的近似熵，从而实现故障的特征提取。为了说明这种方法的有效性，采用凯斯西储大学（Ｃａｓｅ　Ｗｅｓｔｅｒｎ
Ｒｅｓｅｒｖｅ　Ｕｎｉｖｅｒｓｉｔｙ，简称ＣＷＲＵ）电气实验室轴承数据中心提供的滚动轴承数据进行分析。研究发现，
用经平方解调后的信号的近似熵提取信号特征，可以容易地将正常滚动轴承、内圈故障、外圈故障和滚子
故障的信号区分。

１　近似熵

１．１　近似熵的定义
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设的原始数据为｛ｕ（ｉ），ｉ＝０，１，…，Ｎ｝，预先给定模式维数ｍ 和相似容限ｒ的值，则近似熵可以通过
以下步骤计算得到：

（１）将序列｛ｕ（ｉ）｝按顺序组成ｍ维矢量Ｘ（ｉ），即

Ｘ（ｉ）＝ ［ｕ（ｉ），ｕ（ｉ＋１），…，ｕ（ｉ＋ｍ－１）］，ｉ＝１，２，…，Ｎ－ｍ＋１ （１）

　　（２）定义Ｘ（ｉ）与Ｘ（ｊ）间的距离ｄ［Ｘ（ｉ），Ｘ（ｊ）］为两者对应元素差值的绝对值的最大值，即

ｄ［Ｘ（ｉ），Ｘ（ｊ）］＝ ｍａｘ
ｋ＝０～ｍ－１

｜ｕ（ｉ＋ｋ）＝ｕ（ｊ＋ｋ）｜ （２）

　　（３）按照给定的相似容限ｒ（ｒ＞０），统计ｄ［Ｘ（ｉ），Ｘ（ｊ）］＜ｒ的数目及此数目与总的矢量个数Ｎ－
ｍ＋１的比值，记作ｃｍｉ（ｒ），即

ｃｍｉ（ｒ）｛ｄ［Ｘ（ｉ），Ｘ（ｊ）］＜ｒ的数目／（Ｎ－ｍ＋１）｝ （３）

　　（４）先对ｃｍｉ（ｒ）取对数，再求其平均值，记作Ｈｎ（ｒ），即

Ｈｎ（ｒ）＝ １
Ｎ－ｍ＋１∑

Ｎ－ｍ＋１

ｉ＝１
ｌｎＣｍｉ（ｒ） （４）

　　（５）再对ｍ＋１，重复（１）～（４）的过程，得到Ｈｎ＋１（ｒ）。
（６）定义近似熵

ＡｐＥｎ（ｍ，ｒ）＝ｌｉｍ
Ｎ→∞
［Ｈｎ（ｒ）－Ｈｎ＋１（ｒ）］ （５）

当Ｎ 为有限数时，式（５）表示成

ＡｐＥｎ（ｍ，ｒ，Ｎ）＝Ｈｎ（ｒ）－Ｈｎ＋１（ｒ） （６）

　　ＡｐＥｎ的值显然与ｍ，ｒ，Ｎ 的取值有关，根据经验，通常取ｍ＝２，ｒ＝０．１～０．２５ＳＤ（ｕ）（ＳＤ 表示序列
｛ｕ（ｉ）｝的标准差），这时候近似熵具有较为合理的统计特性［４］，故本文应用实例中近似熵的计算过程中都
采用了ｍ＝２，ｒ＝０．１５ＳＤ（ｕ）。
可以看出，近似熵的计算实际上是在确定一个时间序列在模式上的自相似程度有多大，从另外一个

角度讲，就是在衡量当维数变化时该时间序列中产生新模式的概率的大小，产生新模式的概率越大，时间
序列就越复杂，其近似熵值就越大。同时，由近似熵自身的性质可知，近似熵同时具有很好的抗噪和抗野
点能力。

１．２　近似熵的快速算法
近似熵的计算可以按照上述定义的步骤（１）～（６）去进行，然而这其中有很多的冗余计算，比较耗时，

不利于实时运用。洪波等在文献［７］中给出了一种快速算法，可将计算速度提高到定义算法的５倍左右，

现介绍如下：

第一步：对Ｎ 点序列，先计算Ｎ×Ｎ 的距离矩阵Ｄ，Ｄ的第ｉ行第ｊ列元素记为ｄｉｊ。

ｄｉｊ ＝
１ ｜ｕ（ｉ）－ｕ（ｊ）｜＜ｒ
０ ｜ｕ（ｉ）－ｕ（ｊ）｜≥｛ ｒ

　ｉ＝１～Ｎ，ｊ＝１～Ｎ，ｉ≠ｊ （７）

　　第二步：利用矩阵Ｄ中的元素，可以方便地计算得到Ｃ２ｉ（ｒ）和Ｃ３ｉ（ｒ）（假设ｍ＝２）。

Ｃ２ｉ（ｒ）＝∑
Ｎ－１

ｊ＝１
ｄｉｊ ∩ｄ（ｉ＋１）（ｊ＋１）

Ｃ３ｉ（ｒ）＝∑
Ｎ－２

ｊ＝１
ｄｉｊ ∩ｄ（ｉ＋１）（ｊ＋１）∩ｄ（ｉ＋１）（ｊ＋２） （８）

　　第三步：由Ｃ２ｉ（ｒ）和Ｃ３ｉ（ｒ）分别计算Ｈ２（ｒ）和Ｈ３（ｒ）。

第四步：ＡｐＥＮ（ｍ，ｒ，Ｎ）＝Ｈｎ（ｒ）－Ｈｎ＋１（ｒ）。

该算法主要是将定义算法中的步骤（１）构造矢量的过程省略，同时不再分别计算ｍ＝２和ｍ＝３时各
矢量之间的距离，而转变为求解时间序列中各数据点的差值，既避免了同维矢量之间距离的重复计算，也
减少了当维数变化时的计算距离过程中的不必要计算，从而提高了运算效率。因此，在后续的分析中均
采用该快速算法来求取信号的近似熵。
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２　平方解调

平方解调的基本原理是对包含故障信息的窄带调幅信号直接作平方处理，借以消除载波信号的影响
并提取出包含故障信息的低频成分［５］，即可以容易地解出包含故障信息的调制频率，获得更加明显的故
障特征，为后续分析奠定了良好的基础。
滚动轴承发生故障时所测得的振动信号通常是调制信号，大量文献［６－７］研究表明，若直接对调制信号

进行分析，不利于故障的诊断和识别。尤其是当滚动轴承故障处于早期状态或因故障导致的冲击信号不
明显时，更是难以从调制信号中获得有用的故障特征。平方解调分析作为信号解调的一种方法，能将轴
承的故障信息从复杂的调制信号中分离出来，挖掘信号中更深层次的信息，获得更加明显的故障特征，从
而有效提高诊断结果的可靠性。

３　故障特征提取方法及实例

基于上文的描述，可以建立基于近似熵和平方解调分析的故障特征提取新方法。将近似熵和平方解
调分析相结合，提取滚动轴承故障信息具体方法如下：
考虑到直接从传感器获取的振动信息包含了大量的干扰噪声，将对后续分析产生很大的影响，不利

于故障特征的提取［８－９］，因此采用小波阈值法对采集的振动信号进行降噪处理，以减少噪声的干扰。因
此，首先采用小波阈值法对采集的振动信号进行降噪处理，其中小波基选择ＤＢ９。然后对经过小波降噪
后的振动信号ｘ（ｔ）直接作平方处理，得到信号的平方解调信号

ｚ（ｔ）＝ ［ｘ（ｔ）］２ （９）
最后计算ｚ（ｔ）的近似熵。
为了说明这种方法的有效性，将其应用到滚动轴承故障特征提取中。实验数据由凯斯西储大学

（Ｃａｓｅ　Ｗｅｓｔｅｒｎ　Ｒｅｓｅｒｖｅ　Ｕｎｉｖｅｒｓｉｔｙ，简称 ＣＷＲＵ）电气实验室轴承数据中心提供，滚动轴承的型号为

ＳＫＦ６２０５。数据选择电机旋转速度为１７　７２５　ｒ／ｍｉｎ，采样频率为１２　ｋＨｚ的正常轴承、内圈故障、外圈故障
和滚动体故障４种状态下的振动数据，故障深度为０．００７英寸（０．１７７　８　ｍｍ）。实验结果如图１、图２所
示，线１至线４分别为正常轴承（符号为“△”）、滚动体故障（符号为“○”）、外圈故障（符号为“□”）和内圈
故障（符号为“＋”）各２４组未经平方解调的振动信号和经过平方解调后的振动信号的近似熵计算结果。

图１　小波降噪后未经平方解调信号的近似熵 图２　小波降噪后经平方解调信号的近似熵

　　由图１和图２可明显看出，未经平方解调的信号的近似熵值各模式间混叠严重，无法将正常轴承、内
圈故障、外圈故障和滚动体故障的信号区分开，而经平方解调后的信号的近似熵可以容易的将４种状态
的信号区分开来。

４　结论

对基于近似熵和平方解调分析用于滚动轴承故障特征提取这种新方法进行了研究，以滚动轴承为对
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象，首先使用平方解调分析把复杂的调制振动信号进行解调，然后计算并比较这些平方解调后的信号的
近似熵，成功地将正常、内圈故障、外圈故障和滚动体故障信号进行了区分，效果十分显著。由此可知，把
调制的轴承振动信号进行解调，再进行近似熵特征提取，与直接对轴承振动信号进行近似熵特征提取相
比，可以挖掘信号中更深层次的信息，能得到更好的诊断效果。
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